








INTRODUCTION AUX POURCENTAGES 
POUR LES ÉLÈVES DE 6E
Comprendre les bases simples des calculs en pourcentage



DÉCOUVRIR LA 
NOTION DE 
POURCENTAGE





UTILITÉ ET 
DÉFINITION DES 
POURCENTAGES







ILLUSTRATIONS 
ET ÉCRITURES 
DES 
POURCENTAGES





POURCENTAGE FRACTION DÉCIMAL

10 % 10/100 0,1

25 % 25/100 0,25

50 % 50/100 0,5

75 % 75/100 0,75



ACTIVITÉS ET 
SYNTHÈSE













Les débuts de l’IA (années 1950)

1956 : Conférence de Dartmouth, marquant la naissance officielle du domaine.

Création du terme Artifical Intelligence
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L’IA symbolique et les premiers systèmes (années 1960-1970)

Shakey (Stanford Research Institute) : premier robot mobile à raisonner sur son
environnement.

Systèmes experts : Tentative de reproduire le raisonnement humain dans des domaines
restreints.
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ELIZA, pionnière des chatbots (1966)

Développée au MIT par Joseph Weizenbaum en
1966.

Basée sur des règles de détection de mots-clés.

Simule un psychothérapeute rogérien
(reformulation des interrogations).

Certains utilisateurs pensaient qu’ils
interagissaient avec un humain.

Didier Schwab Sensibilisation aux enjeux et usages de l’Intelligence Artificielle 6 / 52



L’IA gonflée à la puissance de calcul (années 1990)

Montée de la puissance de calcul.

Deep Blue (IBM, 1997) : victoire contre Garry Kasparov, champion du monde d’échecs.
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L’âge de l’apprentissage automatique (années 2010-2020)

Réseaux de neurones profonds, GPU, apprentissage par renforcement
AlphaGo (2016) : victoire contre Lee Sedol, joueur de go professionnel.
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Exemples de Systèmes d’Intelligence Artificielle
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Systèmes d’Intelligence Artificielle

Règlement (UE) 2024/1689 du Parlement européen et du Conseil du 13 juin 2024 établissant
des règles harmonisées concernant l’intelligence artificielle
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Systèmes d’Intelligence Artificielle

Règlement (UE) 2024/1689 du Parlement européen et du Conseil du 13 juin 2024 établissant
des règles harmonisées concernant l’intelligence artificielle (IA Act)
Article 3 (Définitions)

Alinéa 1 : « Système d’IA » « un système automatisé qui est conçu pour fonctionner à
différents niveaux d’autonomie et peut faire preuve d’une capacité d’adaptation après son
déploiement, et qui, pour des objectifs explicites ou implicites, déduit, à partir des entrées qu’il
reçoit, la manière de générer des sorties telles que des prédictions, du contenu, des
recommandations ou des décisions qui peuvent influencer les environnements physiques ou
virtuels; »
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Qu’appelle-t-on Intelligence Artificielle Générative ?
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Qu’appelle-t-on Intelligence Artificielle Générative ?

Des programmes informatiques capables de créer du contenu qui pourrait être perçu comme
créé par des humains
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créé par des humains généralement à partir de prompts.
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Panorama des IA génératives

https://www.rapidops.com [Mars 2023]
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Génération de vidéos : Google Flow (20 mai 2025)
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IA génératives pour la voix

Text-2-speech : synthèse de la parole

Existe depuis longtemps

Avantages :
◮ Apprentissage des langues
◮ Accessibilité (personnes en situation de handicap)
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IA génératives pour la voix

Text-2-speech : synthèse de la parole

Existe depuis longtemps

Avantages :
◮ Apprentissage des langues
◮ Accessibilité (personnes en situation de handicap)

MAIS la nouveauté
◮ Voix très réaliste
◮ Voix imitée à partir d’un enregistrement d’une minute seulement
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Et le texte dans tout cela?

Central à ces applications
◮ Textes à prononcer
◮ Prompts

Un prompt (une formulation) est un texte d’entrée fourni à un modèle de langue pour
initier ou guider sa génération de texte. Il s’agit généralement de décrire la tâche que l’on
souhaite que le modèle effectue.
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Et le texte dans tout cela?

Central à ces applications
◮ Textes à prononcer
◮ Prompts

Un prompt (une formulation) est un texte d’entrée fourni à un modèle de langue pour
initier ou guider sa génération de texte. Il s’agit généralement de décrire la tâche que l’on
souhaite que le modèle effectue.

Systèmes d’intelligence Artificielle Conversationnels : ChatGPT (OpenAI, 30/11/2022),
Gemini (Google), LeChat (Mistral), Claude (Anthropic), etc.
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Panorama des grands modèles de langues
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Nombre de paramètres
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Calculs effectués
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Le concept de prompt en traitement des langues

Un prompt (une formulation) est un texte d’entrée fourni à un modèle de langage pour initier
ou guider sa génération de texte. Il s’agit généralement d’une phrase ou d’une question qui
décrit la tâche que l’on souhaite que le modèle effectue.
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Le concept de prompt en traitement des langues

Un prompt (une formulation) est un texte d’entrée fourni à un modèle de langage pour initier
ou guider sa génération de texte. Il s’agit généralement d’une phrase ou d’une question qui
décrit la tâche que l’on souhaite que le modèle effectue.

Génération de texte :
◮ "Il était une fois, dans un lointain royaume, un jeune prince qui..."
◮ "Rédigez un paragraphe de 100 mots sur le thème de..."

Traduction automatique :
◮ "Traduisez la phrase suivante en anglais :"
◮ "Comment dit-on ’bonjour’ en espagnol ?"

Classification de texte :
◮ "Ce texte est-il positif ou négatif ?"
◮ "S’agit-il d’un article de sport ou de politique ?"

Réponse à des questions :
◮ "Quel est le nom de l’inventeur de la théorie de la relativité ?"
◮ "Combien de membres compte le Parlement européen ?"
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Données d’apprentissage (GPT-3)

Dataset Quantité (jetons) % des données d’apprentissage
Common Crawl (filtré) 410 milliards 60%

WebText2 19 milliards 22%
Books1 12 milliards 8%
Books2 55 milliards 8%

Wikipedia 3 milliards 3%

Table: Type de nombre de données utilisées pour entraîner GPT-3 [Brown et al., 2020]
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Performances GPT3
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Apprentissage préalable des GPT :

(3) Interactions avec des annotateurs (alignement)

Didier Schwab Sensibilisation aux enjeux et usages de l’Intelligence Artificielle 31 / 52



Apprentissage préalable des GPT :

(3) Interactions avec des annotateurs (alignement)
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Mais on ignore beaucoup d’informations :

◮ Combien d’annotateurs ? Quel profil ?
◮ On sait que certains étaient kenyans (payés 2$ par heure [Perrigo, 2023a])
◮ On sait qu’il est mis à jour grâce aux retours des utilisateurs (actuellement, 30ème+ version

publique : 15/05/2025)
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Apprentissage préalable des GPT :

(3) Interactions avec des annotateurs (alignement)

Ces modèles ont interagi avec des annotateurs (labellers) chargés de classifier des réponses
du système (apprentissage par renforcement)

Appris sur des dialogues, en interagissant avec ses annotateurs

On sait que chatGPT est basé sur le même principe qu’instructGPT
([Ouyang et al., 2022])
Mais on ignore beaucoup d’informations :

◮ Combien d’annotateurs ? Quel profil ?
◮ On sait que certains étaient kenyans (payés 2$ par heure [Perrigo, 2023a])
◮ On sait qu’il est mis à jour grâce aux retours des utilisateurs (actuellement, 30ème+ version

publique : 15/05/2025)
◮ On peut constater que les réponses s’améliorent (exemple : 2+2)
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Quelques limites – biais

Qu’est-ce qu’un biais ?
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Quelques limites – biais

Qu’est-ce qu’un biais ?

Un biais stéréotypé est un type de biais, défini comme une association faussée et indésirable
[Barocas et al., 2017], qui repose sur des stéréotypes. Ces derniers sont entendus comme des
croyances liées aux caractéristiques, aux attributs et aux comportements des membres de
certains groupes [Hilton and von Hippel, 1996].
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Réponses parfois biaisées :
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entrée dans la chambre du patient

Peux tu traduire "Thanks to our cleaner, the house is tidy" ? : Grâce à notre femme de
ménage, la maison est propre.

Peux-tu traduire "the surgeon did a great job on this patient" ? : Le chirurgien a fait du
bon travail sur ce patient.

Peux-tu traduire "the researcher published an article in a renowned journal" ? : Le
chercheur a publié un article dans une revue de renom.
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Et si on le lui fait remarquer ? Testé le 31/05/2025

Moi : Peux-tu traduire "the nurse entered the patient’s room" en français ?
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Et si on le lui fait remarquer ? Testé le 31/05/2025

Moi : Peux-tu traduire "the nurse entered the patient’s room" en français ?

ChatGPT La phrase "the nurse entered the patient’s room" se traduit en français par
"l’infirmière est entrée dans la chambre du patient"

Moi : Nurse est forcément féminin ?

ChatGPT : En anglais, le mot "nurse" peut se référer à une personne de n’importe quel
genre. Traditionnellement, on l’associait souvent à des femmes, mais de nos jours, il est
largement reconnu que les hommes peuvent également être infirmiers. Si vous souhaitez
spécifier le genre en français, vous pouvez utiliser "l’infirmière" pour une femme et
"l’infirmier" pour un homme. Donc, "the nurse entered the patient’s room" pourrait être
traduit par "l’infirmière est entrée dans la chambre du patient" ou "l’infirmier est entré
dans la chambre du patient", selon le contexte.
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Introduction : IA et Environnement

L’IA bouleverse la société, mais son coût environnemental reste peu visible.
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Idée clé : l’IA actuelle (et le numérique en général) n’existent que grâce à une
infrastructure matérielle titanesque.
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Introduction : IA et Environnement

L’IA bouleverse la société, mais son coût environnemental reste peu visible.
Modèles massifs (ex. GPT–3.5 : 175 milliards de paramètres).
Double dépendance : puissance de calcul (GPU/TPU) et jeux de données colossaux.
Idée clé : l’IA actuelle (et le numérique en général) n’existent que grâce à une
infrastructure matérielle titanesque.

Centre de données d’Amazon Web Services à Ashburn, Virginie, USA
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Fabrication et Cycle de Vie

En amont : extraction > 30 matériaux (or, cobalt, lithium, terres rares), raffinage et
transports énergivores.
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Fabrication et Cycle de Vie

En amont : extraction > 30 matériaux (or, cobalt, lithium, terres rares), raffinage et
transports énergivores.

Fabrication : procédés complexes et hydrovore (ex. TSMC Taïwan : 3 millions m3/an en
2019).

Cycle complet : Extraction → Fabrication → Usage → Déchets électroniques.

Idée clé : empreinte globale, continue et cumulative (énergie, eau, matériaux).
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Impacts et Conflits d’Usage
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Impacts et Conflits d’Usage

Énergie : raccordements datacentres (RTE 2024) 4,5 Gw ≈ 10% d’un pic national;
conflits urbains (ex. Marseille vs électrification du port).
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Idée clé : l’IA accapare des ressources vitales au détriment d’usages essentiels.
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Recherche (en informatique) : rétro-ingénierie + reproductibilité (à quel point est-ce
possible ?) → Recherches à l’UGA (et ailleurs) dans le cadre de l’institut MIAI
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MOOC UGA « Intelligence Artificielle et Société »

Comprendre l’IA pour mieux agir dans la société
numérique

MOOC gratuit et ouvert à toutes et tous

5 semaines pour acquérir des clés de compréhension
Enjeux majeurs abordés :

◮ IA générative, éthique, droit, environnement
◮ Santé, éducation, information, marketing, RH

Comprendre les usages, limites et impacts de l’IA

Badge de suivi à l’issue du cours

Un MOOC pour développer un regard critique et éclairé
sur l’IA.

Inscription

Scannez pour accéder au
MOOC

fun-mooc.fr
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